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Docente: Anton Svensson
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Créditos SCT: 6 . . 3
- n Tiempo de trabajo directo semanal:
Carga horaria semestral*: 162 horas horas
Carga horaria semanal: 9 horas Tiempo de trabajo del estudiante 6
semanal: horas

1. RESULTADOS U OBIJETIVOS DE APRENDIZAJE ESPERADOS ESTE SEMESTRE

1) Manejar técnicas avanzadas de optimizacion discreta y continua.

2)

Comprender las dificultades principales de la optimizacién discreta y el estado del arte en la
resolucidn computacional de estos modelos.

3) . .
) implementaciones.

Conocer métodos practicos de optimizacidn continua, sus garantias tedricas y sus

4)  Aplicar métodos de optimizacion a aplicaciones en gestion de operaciones e inteligencia artificial.

1 Considere que 1 crédito SCT equivale a.-27 horas de trabajo total (directo y auténomo) en el semestre.
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1. UNIDADES, CONTENIDOS Y ACTIVIDADES

UNIDAD I: Introduccién (3 semanas)

Actividades de ensefianza y aprendizaje

Tiempo trabajo

(3 semanas)

Programacién Lineal;

conceptos en

complementarias

Unidades Contenidos . . , Material de lectura
Tiempo directo auténomo del o la
estudiante
., N s Practica de
Introduccién a programacion entera; Revisién y
, . . ., conceptos
| Geometria Poliedral; discusion de
Lecturas Cap1ly3de[1]

(6 semanas)

Dantzig-Wolfe y generacion de columnas;

conceptos en

complementarias

Taller Gurobi + Python. catedra .
Trabajo personal
Formulaciones perfectas y unimodularidad; N, . Prdctica de
. Revisidon y
" Planos cortantes: cortes de Chvatal y Gomory; discusion de conceptos
Branch-and-cut y callbacks en Gurobi; Lecturas Cap2,4,5y8de[1]

(5 semanas)

Métodos acelerados y estocasticos;
Optimizacidn con restricciones: proyeccién de
subgradiente y Frank-Wolfe.

conceptos en
catedra

complementarias
Trabajo personal

s catedra .
Descomposiciéon de Benders. Trabajo personal
Métodos en optimizacién convexa; S L.
. /. . S L Practica de
Gradient descent y empirical risk minimization; Revisidn y
. . L conceptos
I Backpropagation en redes Neuronales; discusidon de
Lecturas 2]y [4]
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Iv. CONDICIONES Y POLITICAS DE EVALUACION

El curso se evaluara a través de 2 controles de catedra, 2 tareas y 1 proyecto de acuerdo a las siguientes
fechas:

® Entrega tareas: Semanas 5y 10
e Controles de catedra: Semanas 7y 12
® Presentacidn proyecto: Semana 6 (avance) y 14 (presentacion final)

Las condiciones de aprobacidn del curso siguen los siguientes lineamientos:

® La nota de controles NC se calcula como el promedio simple de los dos controles de catedra.

® Lanota de tarea NT se calcula como el promedio simple de las dos tareas.

e Lanota de proyecto NP se calcula como un promedio simple entre la nota de avance y la de
presentacién final.

® La nota final NF del curso se calcula como: NF=0,5NC+0,25NT+0,25NP.
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